




01 | Introduction : 

| 목적
최근 정부의 부동산 규제 영향으로 아파트 매매가격과 전셋값이 오르면서 내 집을 마련하려는 서
민들의 근심이 깊어지고 있다. 이들에게 다양한 부동산 정보를 제공해 손해를 입지 않도록 돕는
서비스를 제공하기 위해 프로젝트 주제 선택

| 문제접근
2011.01.01~2021.12.31 기간 내 서울시 주택 가격, 거래량 데이터로 가격예측 모델을 생성. 
2022~2032년 향후 집값 예측

| 프로젝트 결과
향후 2022~2032년 집값 예측, 다양한 부동산 정보를 제공

아이콘 출처 : https://www.flaticon.com/kr/
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python 3.9

pandas

scikit learn

matplotlib

django

MariaDB

css / html / 
js

kakaomap

Amazon Web
Service



02 | Topic

*출처: https://www.mk.co.kr/news/realestate/view/2021/12/1134548/
출처: http://news.kmib.co.kr/article/view.asp?arcid=0924233815&code=11151500&cp=nv

출처: https://www.donga.com/news/Economy/article/all/20220504/113235821/1

*



03 | Data : 출처

서울 부동산 정보광장

서울시 공공데이터포털

한국부동산원 부동산통계정보시스템(R-ONE)

주택금융통계시스템



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : 수집



03 | Data : DB 구축



03 | Data : DB 구축
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LSTM ARIMA



LSTM (Long Short-Term Memory) *

* 출처: https://wikidocs.net/152773

04 | Model 

: LSTM (Long Short Term Memory)는기존의 RNN이출력과먼위치에있는정보를기억할수없다는단점을보완하여장/단기기억을가능하게설계한신경망의구조
를말합니다. 주로시계열처리나, 자연어처리에 사용됩니다.
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ARIMA (Auto-Regressive Integrated Moving Average)

: 시계열 데이터 기반 분석 기법으로 과거지식이나 경험을 바탕으로 한 행동에 따라 경제가 움직이고 있음을 기초로 한다. ARIMA 모형은 과거의 관측 값과 오
차를 사용해서 현재의 시계열 값을 설명하는 ARMA(Auto-regressive Moving Average) 모델을 일반화 한 것으로, 분기/반기/연간 단위로 다음 지표를 예측하거
나 주간/월간 단위로 지표를 리뷰하며 트렌드에 이상치가 없는지를 모니터링 하는 데 사용되는 분석 기법이다. ARMA 모델은 분석 대상이 다소 비안정적인 시
계열(Non Stationary Series)의 특징을 보여도 적용이 가능하다.

*출처: https://terms.naver.com/entry.naver?docId=18040&cid=43659&categoryId=43659
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ARIMA (Auto-Regressive Integrated Moving Average)

04 | Model 

Performing stepwise search to minimize aic
ARIMA(0,1,0)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1311.358, Time=0.01 sec
ARIMA(1,1,0)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1291.220, Time=0.03 sec
ARIMA(0,1,1)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1251.465, Time=0.07 sec
ARIMA(0,1,0)(0,0,0)[0]             : AIC=1309.359, Time=0.01 sec
ARIMA(1,1,1)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1252.566, Time=0.11 sec
ARIMA(0,1,2)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1252.473, Time=0.10 sec
ARIMA(1,1,2)(0,0,0)[0] intercept   : AIC=1254.654, Time=0.12 sec
ARIMA(0,1,1)(0,0,0)[0]             : AIC=1255.537, Time=0.02 sec

Best model:  ARIMA(0,1,1)(0,0,0)[0] intercept
Total fit time: 0.465 seconds
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*출처: https://lowelllll.github.io/django/2018/11/05/Nginx-uWSGI-Django/

*
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http://ec2-3-39-233-134.ap-northeast-2.compute.amazonaws.com/
http://ec2-3-39-233-134.ap-northeast-2.compute.amazonaws.com/


06 | Feedback

등락이 거의 없는 상승세 곡선

- 현실에 반영하기 어려울 가능성이 높음.



07 | Conclusion

이*
〮 중복된 코드는 추후에 함수화시켜서 정리할 예정.
〮 프로젝트를 진행하며 외부 서버를 이용한 Django에 대한 이해도를 높일 수 있었다.

김경*
〮 시간이 부족해서 자세한 모델을 만들 수 없었다.
〮 정제된 Dataset이 아닌 러프한 데이터를 분석하다 보니 실무에 가까운 데이터 분석을 경험할 수 있었다.

김희*
〮 메모리 관리 개선 필요.
〮 Event Listener 중복 제거

모채* 〮 다양한 모델을 사용하고 싶었는데 전문 지식이 부족해서 아쉬웠다.

이규*
〮 코드 정리가 덜 돼서 외부인이 이해하기가 힘들다.
〮 주제 카테고리가 한정적이어서 다양한 데이터 분석을 할 기회가 부족했다.

이재*
〮 모델링을 진행하면서 데이터수집과 데이터 전처리의 중요성을 알게 되었다.
〮 모델의 성능이 잘 안 나와서 아쉬운 부분이 있었다.

최상*
〮 Workflow를 보기가 힘들다.
〮 각종 api 및 외부 서버를 사용할 수 있는 경험을 할 수 있었다.
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