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프로젝트개요

1.배경

2.목적

3.기대효과

4.일정

5.사용기술



배경

교통사고발생시, 대부분의운전자들은전문지식의부재로

즉각적이고합리적인자동차수리비용을알기힘듬

객관적인사고차량수리비용을정확하고빠르게추정하여

제공하는서비스가필요한사람이많을것으로판단



목적

다양한차종의사고이미지데이터를딥러닝기법을활용하여

각부품의손상부위, 손상종류를딥러닝학습,

사고차량의수리비견적을객관적으로예상하는서비스제공



기대효과

1. 신속한결정지원 -차량사고발생시손상된위치및정도

를현장에서즉각객관적이고보편적이게예상수리비를

산출하여운전자에게빠르게전달하여수리및보험청구

에대해대비

2. 비용절감기여 -운전자및보험사의수리비용추정및보

험청구에걸리는시간을최소화함으로타임코스트절감

3. 정확도및일관성향상 -딥러닝알고리즘을통해정확한

분석제공, 각전문가마다주관적견해가있기때문에그

러한오류를최소화하고운전자와보험사에더욱신뢰도

있는정보제공기대



일정



활용기술

Deep Learning

Framework

Web

Group Tool

Cloud Server

DB

IDE
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데이터수집및분석

1.수집

2.가공

3.분석

4.평가



수집

aihub.or.kr

AI 허브 : 한국지능정보사회진흥원에서운영하는개발및활용을위한데이터무료지

원사이트

차량파손데이터이용 (용량 47 GB)

차량파손이미지 632,694장과사고자동차견적정보 125,007건이기록된엑셀파일



탐색자료분석 (EDA) 결과

각항목에따른데이터분포
차종

1. 경형

2. 소형

3. 중형

4. 대형

차량부위

1. 흰색/회색

2. 검은색

3. 파란색

4. 빨간색

5. 기타

손상종류

1. 스크래치

2. 찌그러짐

3. 파손

4. 이격

차량부위

1. 앞범퍼/앞펜더/전조등

2. 뒷범퍼/뒷펜더/후미등

3. 옆면/사이드/스텝

4. 타이어/휠



파손데이터정보

파손 유형

파손 부위

각 파손 이미지마다 달려있는 JSON파일에서
파손 유형, 부위 데이터 추출



파손유형별분류

파손 여부

파손 종류



탐색자료분석 (EDA) 결과

파손 유형별 분류된 이미지 중
최초 특징값이 가장 뚜렷한 부위 3가지 선택

1. Front Bumper (앞범퍼)
2. Side Mirror (사이드 미러)
3. Wheel (바퀴)

각 부위에서 학습용 샘플 이미지 100개 추출

기본 CNN 학습 진행

=> 약 98% 정확도



탐색자료분석 (EDA) 결과

파손 종류 레이블 추가
6개 클래스 학습 진행

CNN, ResNet50, MobileNetV3 모델 학습 후 비교

=>Validation Loss, Accuracy 수치가 불안정

과적합 발생



데이터전처리

원본 데이터 : 
초점이 맞지 않건, 너무 멀리서 찍히는등, 
특징을 잡기 어려운 사진 포함

데이터 전처리 이후 : 
특징을 잡기 쉬운 사진만 남겨 학습에 용의하게 준비함



모델링

1. 데이터셋 분할

2.그레이 스케일 및 엣지

3.데이터 증강

4.데이터 표준화



모델링데이터분석및결과 (CNN)

좌 : Accuracy
우 : Loss



모델링데이터분석결과 (ResNet50)

좌 : Accuracy
우 : Loss



모델링데이터분석결과 (MobileNetV3)

좌 : Accuracy
우 : Loss



데이터분석결과비교
(CNN vs ResNet50 vs MobileNetV3)

비교 결과 : 기본 CNN, Resnet50, MobileNetV3 small 세 가지 모델의 학습 그래프 비교를 진행함
. 
처음에는 모델 모두 전형적인 과적합 그래프를 보임.

판별이 어려워보이는 이미지를 제거하고, 학습 단계에서 gray scale을 입히고, opencv의 canny함수
를 이용해 외곽선을 검출해 학습시킨 결과 epoch 3,40 이후로 안정된 곡선을 보임. 

여러 모델 중 높은 val acc를 보인 MobileNetV3 small을 선택해서 학습을 진행함
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서비스설계및구현

1.설계

2.구현

3.테스트



서비스설계 (스토리보드)

서비스이용자의시점에서사용시화면구성과기능구조설립



서비스설계 (스토리보드)

첫화면 차종 선택
사진 업로드

사진 분석
견적서 제출

제조사를선택해주세요
[현대], [기아], [쌍용]...

제조사선택…

차종선택…

모델선택…
견적서

에러

사진확
인

서비스이용자의시점에서사용시화면구성과기능구조설립



서비스설계 (DB)

자동차제조사와모델로분류하여 DB 작성



서비스설계 (DB)

수리정보 :

● 제작사

● 차종류

● 수리비용

● 수리부품



서비스설계 (DB)

수리정보 :

● 제작사

● 차종류

● 수리비용

● 수리부품

+

● 수리내용

1. 교환

2. 수리



서비스설계 (DB)

DB 접근코드

CSV 파일경로

CSV 파일을데이터프레임으로읽어오기

데이터베이스연결

maker, model, detail 테이블에서데이터읽어오기

model 테이블에서데이터읽어오기

db에저장



서비스설계 (시스템구성도)

시스템구성도내용

디바이스로인터넷에연결
웹에연결
데이터베이스바탕으로모델연동
웹에출력된내용을다시디바이스로전송



서비스구현

메인페이지구현



서비스구현

서비스구현



서비스구현

오류메시지구현



서비스구현

최종확인및추천구현
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프로젝트시연



시연

실제서비스시연

http://mycarsuri.shop



프로젝트진행시발생문제, 문제에대한접근방식결정

이미지분류의한계
1. 객체검출모델의구조에대한이해부족
2. 수집한데이터의레이블(coco 데이터셋형식) 구조파악에시간을과도하게소모
3. 60만장규모의이미지딥러닝을위한장비를갖추고있지않음 (추후 1050ti, 32G RAM 

대여로 다소개선)
4. 딥러닝하이퍼파라미터에대한이해도부족
5. 모델의레이어구성에대한이해도부족

따라서현실적인조건들을고려하여이미지분류로프로젝트진행결정

이미지분류방식채택

1. 차량부위별파손종류를각각별개의클래스로학습시키는분류방식
2. 차량부위를판별한후파손종류를판별하는이진분류방식

난이도와일정의문제로전자를선택
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질의응답



감사합니다


