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I.개요 - 팀원 소개

개요

이수*

데이터 수집과 전처리, 모델 생성

팀장

장영*

부팀장

프론트엔드, AWS

박주*

백엔드, 지도 API 구현

팀원

이기*

데이터 수집과 시각화

팀원

홍성*

데이터 수집과 전처리, 모델 생성

팀원



I.개요 - 활용 장비

개요



I.주제선정배경I.개요 - 주제 선정 배경

개요



I.주제선정배경I.개요 - 주제 선정 배경

개요

기존 사이트에서는 제한된 검색만 제공



3

스타벅스

체육시설

2

한강거리 7분

버스
정류장

I.주제선정배경I.개요 - 주제 선정 배경

개요

ㅇ 체육시설,스타벅스,백화점이 인접한 매물 검색



기획 및 주제 선정

I.개요 - 수행 절차

개요

5.19 5.22 5.25 5.31 6.14 6.21 6.23

1

2 데이터 수집 및 절차 정의

3 데이터 전처리

4 모델링

5 서비스 구축

총 개발 기간 5/19 ~ 6/23일 (총 5주)



II.데이터수집 - 데이터 전처리

데이터수집

과거 매물 학습데이터
자료 수집 과정

이상치 제거 및 log1p상관 관계 분석

실시간 매물 크롤링 과정



II.데이터수집

데이터수집

[2666598 rows x 20 columns]

과거 매물 학습 데이터 자료 수집 과정



II.데이터수집

데이터수집

[2666598 rows x 20 columns]

과거 매물 학습 데이터 자료 수집 과정



II.데이터수집

데이터수집

[334600 rows x 9 columns]

과거 매물 학습 데이터 자료 수집 과정



II.데이터수집

데이터수집

자치구명 법정동명 본번 부번

과거 매물 학습 데이터 자료 수집 과정



II.데이터수집

데이터수집

건물 금액 80억 이
하

건물 면접 100평 이
하

종속변수 정규화

이상치 제거 및 log1p



II.데이터수집

데이터수집

모델의 정확성

이상치 제거

80억, 면적 100평 이상 제거

log1p 정규화를 통해 종속 변수 정규
화

왜 log1p?



II.데이터수집

데이터수집

범주형 변수 라벨링

과거 매물 학습 데이터 자료 수집 과정



자치구명
1.00
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0.25

0

-0.25

-
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-0.75

-1.00

법정동명

계약일

건물면적

층

한공공원포함개수

한강공원최소거리

지하철포함개수(1km)

지하철최소거리

물가지수

매매지수

금리

지하철포함개수(0.5km)

물건금액(만원)

1.00

0.75

0.5

0.25

0

-
0.25

-
0.5

-
0.75

-
1.00

계약일

자치구명

법정동명

건물면적

한강공원최소거리

물가지수

매매지수

금리

물건금액(만원)

1.변수 설정

2. 상관계수 확인 후 학습에 사용할 독립변수를 추출

(모든 독립변수에 대한 상관계수 Heatmap 출력)

(필요 변수 추출 후 Heatmap 출력)

독립변수와 종속변수 간의 상관관계 확인

II.데이터수집

데이터수집



II.데이터수집 - 통계

데이터수집

25개구 경도,위도 파
악

경도,위도 파악한 데이터
로 매물 데이터에 접근하
여 JSON 데이터 추출

필요 변수만 지정하여 추
출

실시간 매물 크롤링 과정



II.데이터수집 - 통계

데이터수집

Classifier 와 Regressor XGBoost

RandomForest Deep Learning

사용 모델

Classifier: 분류 모델로 클래스 또는 카테고리를 예측
Regressor : 회귀 모델로 연속된 값을 예측

XGBoostRegressor

RandomForestRegressor LST
M



III.분석 및 결과

분석/결과

각 모델별 학습 시도 및 성능 비교

기존 파라미터의 학습 오차율 : 12 %
GridSearchCV를 이용한

파라미터의 학습 오차율 : 6 %



III.분석 및 결과

분석/결과

VS

오차율 차이는 0.01%

GridSearchCVn_estimators=100

RandomForestRegressor (전통적 모델)



III.분석 및 결과

분석/결과

모델 용량이 클 수록 긴 로딩 시간 필요

0.01% 오차율 < 시스템 부하

n_estimators=100 모델 선택

RandomForestRegressor (전통적 모델)



III.분석 및 결과

분석/결과

극단값을 제외한, 값 예측이 비교적 정확 예측값과 실제값의 차이가 크게 나지
않음

실제값과 예측값 비교



III.분석 및 결과

분석/결과

LSTM(Deep Learning)

datetime 타입으로 형변
환



III.분석 및 결과

분석/결과

LSTM(Deep Learning)



III.분석 및 결과

분석/결과

LSTM(Deep Learning)

DEEP LEARNING Machine learning



III.분석 및 결과

분석/결과

RMSE & R-squared 값 이용

XGBRegressor RandomForestRegressor

RandomForestRegressor 선택 이유

LOSS 값
xgboost vs RandomForestRegressor 

실제 예측 결과
xgboost vs RandomForestRegressor



III.분석 및 결과

분석/결과

RMSE & R-squared 값 이용

XGBRegressor RandomForestRegressor

RandomForestRegressor 선택 이유

LOSS 값
xgboost vs RandomForestRegressor 

실제 예측 결과
xgboost vs RandomForestRegressor



III.분석 및 결과

분석/결과

웹 화면



III.분석 및 결과

분석/결과

백엔드 주요 코드

원하는 아파트 매매 조건 선택 후 예상가격 조회 클
릭



III.분석 및 결과

분석/결과

백엔드 주요 코드

매물 리스트 클릭 시 실행되는
함수

생성된 마커 클릭 시 보여지는 오버레이
함수



III.분석 및 결과

분석/결과

백엔드 주요 코드

편의시설 관련 마커와 오버레이 생성 시 필요한 데이터 전처리 시 사용된 코드

String 타입이었던 JSON 데이터들을 JSON으로 변환

Syntax를 구조화 하는 AST모듈에 존재



III.분석 및 결과

분석/결과

수업시간 내배운 것들을 통해 다양한 기술을 습득하였고, 프로젝트 진행으로 학습한 것들을 다시한번 복습하
고, 발전시켰습니다. 더나아가 커리큘럼 상, 배우지 못했던 기술들도 찾아익힐 수있었습니다. 그러나, 원했지
만구현 하지못하였던 기술들이 있었기에 처음에 구상 했던것보다는 완성도가 부족하게 되었습니다. 이를 보
완하기 위하여, 프로젝트가 종료된 이후에도 지속적으로 학습하여, 차후에 원하던 기술까지 구현하여 보완 하
고자 합니다.

주택등 부동산 매매의 경우ML(머신러닝)을 학습하여 예측하는 방식보다는 주로전통적 방식의 모델학습을
통하여 가격을 예측하는 것이더정확한 예측값을 추정 할수있습니다. 이에, ML방식보다 전통적 방식으로
프로젝트를 진행하였고, 이에따라 과정 상배운ML 방식을 활용 할수없었음에 아쉬움이 있었습니다.
또한, Vue.js를활용하여 웹페이지에 화면을 구현하고 싶었으나 Django와의연동의 어려움을 느껴 구현할 수
없었기에 추후 보완하려 합니다.



참고문헌

분석/결과

이고은,최열, “도시공원 유형 및 입지적 특성이 공동주택가격에 미치는 영향”,

929page

서울시 부동산 실거래가 정보(서울 열린데이터 광장) “https://data.seoul.go.kr/"

-2018 ~2022 년 서울시 아파트 매매가 데이터

한강공원 주차장 정보 (서울 열린데이터 광장) “https://data.seoul.go.kr/"

- 서울시 한강 공원 위치를 파악5. 소비자물가지수, 주택매매가격지수, 기준금리

(KOSIS)

매물 데이터 (네이버 부동산 크롤링 2023.06.14 기준)

“https://land.naver.com/"

- 예측 결과에 맞는 아파트 매물 추천을 위한 데이터 수집

KAKAOMAP API “https://apis.map.kakao.com/"

https://data.seoul.go.kr/
https://data.seoul.go.kr/
https://land.naver.com/
https://apis.map.kakao.com/


AQ 

Q & A

Q&A


